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[Skea et al., 2022]
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Roadmap

‘FYE-COZ v2.0.5

- Campagne de traitement national TREX , PEPS, CNES
- Bilan carbone sur Cycle complet

- Couplage avec module sol plus avancé (COP, AMG...)
- Intégration de nouvelle données satellite

- Intégration avec FMIS

AgriCarbon-EO v1.0.1
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https://www.cesbio.cnrs.fr/agricarboneo
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